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ABSTRAK

PERAMALAN HARGA MINYAK GORENG DENGAN METODE

AUTOREGRESSIVE FRACTIONALLY INTEGRATED MOVING AVERAGE

Kenaikan harga minyak goreng terjadi di seluruh provinsi Indonesia pada
tahun 2022 hingga awal tahun 2023 yang semula pada tahun 2021 harga minyak
goreng sekitar Rp. 14.000 per liter menjadi Rp. 20.000 per liter pada tahun 2022.
Dampak dari kenaikan harga tersebut menyebabkan banyak UMKM pada sektor
makanan yang pengolahannya menggunakan minyak goreng mengalami kerugian
besar. Penelitian ini dilakukan dengan meramalan harga minyak goreng pada masa
mendatang untuk memantau harga minyak goreng di Indonesia sehingga apabila
terjadi kenaikan harga pemerintah dapat mengambil upaya-upaya untuk
menstabilkan ketersediaan barang dan harga minyak goreng. Metode yang
digunakan dalam penelitian ini adalah ARFIMA (Autoregressive Fractionally
Integrated Moving Average). Data penelitian yang digunakan merupakan data time
series harga minyak goreng di Indonesia pada bulan bulan November 2022 sampai
bulan Oktober 2023. Data tersebut kemudian diolah dengan model ARFIMA(p, d,
q) dimana estimasi parameter d dilakukan dengan metode EML (Exact Maximum
Likelihood). Terdapat 4 model ARFIMA yang memenuhi uji signifikansi
parameter dan uji diagnostik. Peramalan dilakukan dengan menggunakan model
ARFIMA dengan nilai AIC terkecil dan didapat ARFIMA(3,−0.110762, 0).
Peramalan harga minyak goreng dilakukan pada bulan November 2023. Nilai
akurasi peramalan berdasarkan nilai MAPE dengan model
ARFIMA(3,−0.110762, 0) sebesar 0, 32% yang artinya model sangat baik.

Kata kunci: Minyak Goreng, ARFIMA, EML, Peramalan
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ABSTRACT

FORECASTING THE PRICES OF COOKING OIL WITH

AUTOREGRESSIVE FRACTIONALLY INTEGRATED MOVING AVERAGE

METHOD

The increase in the price of cooking oil will occur in all provinces of
Indonesia from 2022 to early 2023, whereas originally in 2021 the price of
cooking oil was around Rp. 14.000 per liter to Rp.20,000 per liter in 2022. The
impact of this price increase caused many UMKM in the food sector whose
processing uses cooking oil to experience large losses. This research was carried
out by forecasting the price of cooking oil in the future to monitor the price of
cooking oil in Indonesia so that if there is an increase in prices the government can
take steps to stabilize the availability of goods and the price of cooking oil. The
method used in this research is ARFIMA (Autoregressive Fractionally Integrated
Moving Average). The research data used is time series data on cooking oil prices
in Indonesia from November 2022 to October 2023. This data is then processed
using the ARFIMA(p, d, q) model where the parameter estimates d is carried out
using the EML (Exact Maximum Likelihood) method. There are 4 ARFIMA
models that fulfill the parameter significance test and diagnostic test. Forecasting
was carried out using the ARFIMA model with the smallest AIC value and
obtained ARFIMA(3,−0.110762, 0). Cooking oil price forecasting was carried out
in November 2023. The forecast accuracy value based on the MAPE value with
the ARFIMA(3,−0.110762, 0) model was 0.32%, which means the forecast is very
good.

Keywords: Cooking Oil, ARFIMA, EML, Forecasting
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