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ABSTRAK

KLASIFIKASI KANKER PAYUDARA DENGAN EFEK IMPLAN

BERDASARKAN CITRA MAMMOGRAM MENGGUNAKAN DISCRETE

WAVELET TRANSFORM DAN ELM

Kanker payudara merupakan kondisi yang tidak menular, dengan 18 juta
kasus baru pada 2018. Di Indonesia, kanker payudara lebih umum pada
perempuan, menjadi penyebab utama kematian. Negara berkembang, termasuk
Indonesia, mengalami tingginya angka kematian karena kurangnya program
skrining dan inisiatif deteksi dini. Salah satu deteksi dini yang dapat dilakukan
yaitu mammografi akan tetapi, citra hasil dari mesin mammografi yaitu
mammogram memiliki kelemahan pada beberapa situasi salah satunya yaitu
mendeteksi kanker payudara saat terdapat implan pada payudara. Oleh karena itu,
kecerdasan buatan diperlukan sebagai alat pendukung pengambilan keputusan
dalam deteksi dini kanker payudara. Tahapannya melibatkan prepocessing yaitu,
augmentasi data, CLAHE, dan Median filter, ekstraksi fitur menggunakan
transformasi Wavelet, dan klasifikasi dengan menggunakan Extreme Learning
Machine (ELM), yang merupakan jenis jaringan saraf feedforward, khususnya
Single Hidden Layer Feedforward Neural Networks (SLFNs). Penelitian ini
melibatkan 400 data dengan empat kelas yaitu, kanker negatif, kanker positif,
implan kanker negatif, dan implan kanker positif. Hasil dari penelitian ini didapat
model optimal pada klasifikasi kanker payudara dengan efek implan menggunakan
metode ekstraksi fitur Wavelet dan ELM terdapat pada pembagian data
menggunakan k-fold 10, dan hidden node 150 dengan akurasi sebesar 80%,
sensitivitas sebesar 80% dan spesifisitas sebesar 93.33%.
Kata kunci: Citra, Discrete Wavelet Transform, Kanker Payudara, Extrem
Learning Machine (ELM)
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ABSTRACT

CLASSIFICATION OF BREAST CANCER WITH IMPLANT EFFECTS

BASED ON MAMMOGRAM IMAGES USING DISCRETE WAVELET

TRANSFORM AND ELM

Breast cancer is a non-communicable condition, with 18 million new cases
in 2018. In Indonesia, breast cancer is more common in women, being the main
cause of death. Developing countries, including Indonesia, experience high death
rates due to a lack of screening programs and early detection initiatives. Artificial
intelligence is needed as a decision support tool in early detection of breast cancer.
One early detection that can be done is mammography, however, the image
produced by a mammography machine, namely a mammogram, has weaknesses in
several situations, one of which is detecting breast cancer when there is an implant
in the breast. Therefore, artificial intelligence is needed as a decision support tool
in early detection of breast cancer. The stages involve prepocessing, namely, data
augmentation, gape, and filter median, feature extraction using the wavelet
transformation, and classification using Extreme Learning Machine (ELM) , which
is a type of feedforward neural network, specifically SLFN (Single Hidden Layer
Feedforward Neural Networks). This research involved 400 data with four classes,
namely, negative cancer, positive cancer, negative cancer implants, and positive
cancer implants. The results of this research obtained an optimal model for breast
cancer classification with implant effect using the Wavelet and ELM feature
extraction methods found in data division using k-fold 10, and hidden node 150
with an accuracy of 80%, sensitivity of 80% and specificity of 93.33%.
Keywords: Image, Breast Cancer, Discrete Wavelet Transform, Extreme Learning
Machine (ELM)
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