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ABSTRAK

PENGGUNAAN METODE UNDERSAMPLING PADA KLASIFIKASI
PERSONALITY CALON SISWA MADRASAH
DENGAN ALGORITMA NAIVE BAYES

Oleh:
Asigotul Khusniyah

Kepribadian setiap individu dipengaruhi oleh berbagai faktor, seperti aspek
biologis, lingkungan fisik, kebudayaan, dan pengalaman-pengalaman yang dialami.
Dengan adanya klasifikasi dan juga dilakukan feature selection dalam menentukan
fitur atau faktor paling berpengaruh pada kepribadian. Pada data yang digunakan
memiliki masalah salah satunya penanganan data yang tidak seimbang dalam
Klasifikasi. Untuk mengatasi masalah tersebut, peneliti menggunakan teknik
resampling data undersampling. Teknik yang digunakan dalam mengatasi
permasalahan imbalanced dataset yaitu Random undersampling dan Tomek links.
Penelitian ini bertujuan mencari teknik resampling data undersampling terbaik.
Penerapan teknik undersampling terbukti dapat meningkatkan kinerja klasifikasi
pada data yang tidak seimbang. Terlihat adanya peningkatan dalam nilai presisi,
recall dan f1-score setelah dilakukan metode undersampling pada teknik random
undersampling dibandingkan sebelum dilakukan metode undersampling. Terlihat
adanya peningkatan dalam nilai presisi pada skenario random undersampling
sebesar 14% dan pada skenario tomek links 2%, nilai recall mengalami peningkatan
pada skenario random undersampling sebesar 6% dan pada skenario tomek links
sebesar 1%, dan pada nilai fl-score pada skenario random undersampling
meningkat sebesar 10% dan pada skenario tomek links 2% dibandingkan dengan
skenario no resampling. Oleh karena itu, dapat disimpulkan bahwa metode
undersampling resampling data teknik random undersampling memiliki
kemampuan yang lebih baik dalam menyeimbangkan data dibandingkan teknik
tomek links.

Kata kunci: Data Mining, Klasifikasi, Resampling, Undersampling, K-fold cross

validation, Naive bayes.



ABSTRACT

THE USE OF UNDERSAMPLING METHOD IN THE PERSONALITY
CLASSIFICATION OF PROSPECTIVE MADRASAH STUDENTS WITH
THE NAIVE BAYES ALGORITHM

By:
Asigotul Khusniyah

The personality of each individual is influenced by various factors, such as
biological aspects, physical environment, culture, and experiences. With the
classification and also carried out feature selection in determining the most
influential features or factors on personality. The data used has problems, one of
which is unbalanced data handling in classification. To overcome this problem,
researchers use undersampling data resampling techniques. The techniques used
in overcoming imbalanced dataset problems are Random undersampling and
Tomek links. This study aims to find the best undersampling data resampling
technique. The application of undersampling techniques is proven to improve
classification performance on unbalanced data. There was an increase in precision,
recall and f1-score values after the undersampling method was carried out in the
random undersampling technique compared to before the undersampling method.
There was an increase in the precision value in the random undersampling scenario
by 14% and in the tomek links scenario by 2%, the recall value increased in the
random undersampling scenario by 6% and in the tomek links scenario by 1%, and
in the f1-score value in the random undersampling scenario increased by 10% and
in the tomek links scenario by 2% compared to the no sampling scenario. Therefore,
it can be concluded that the undersampling method of data resampling random
undersampling technique has a better ability to balance data than the tomek links
technique.

Keyword: Data Mining, Classification, Resampling, Undersampling, K-fold cross
validation, Naive bayes.
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