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ABSTRAK

IMPLEMENTASI SMOTE UNTUK MENINGKATKAN KINERJA

KLASIFIKASI RANDOM FOREST DALAM PENILAIAN RISIKO KREDIT

Kredit memegang peran penting dalam aktivitas perbankan, mendukung
investasi, pertumbuhan usaha, dan pemenuhan keuangan. Namun, risiko kredit
dapat timbul karena peminjam mungkin gagal memenuhi kewajiban pembayaran,
sehingga diperlukan penilaian kelayakan seseorang dalam pemberian kredit,
dengan melakukan klasifikasi untuk menentukan atau mempertimbangkan
pemberian kredit tersebut. Penelitian ini bertujuan mengklasifikasi penilaian risiko
kredit menggunakan metode Random Forest. Random Forest adalah algoritma
pohon keputusan yang telah terbukti memiliki tingkat akurasi tinggi dalam
klasifikasi data dengan pendekatan ensemble yang terdiri dari sejumlah pohon
keputusan. Sebelum melakukan proses klasifikasi, seringkali dihadapkan pada
tantangan ketika data tidak dapat diolah secara langsung karena mengalami
ketidakseimbangan kelas. Untuk mengatasi ketidakseimbangan data kelas tersebut,
penelitian ini menggunakan algoritma SMOTE (Synthetic Minority Over-sampling
Technique). Algoritma SMOTE adalah pendekatan yang berfokus pada
oversampling, yang bertujuan untuk meningkatkan jumlah data pada kelas minor
dengan cara membuat data sintetis yang seimbang dengan data pada kelas minor.
Hasil penelitian menunjukkan bahwa model optimal pada pembagian data training
dan testing 80:20 serta penerapan metode SMOTE pada Random Forest
berpengaruh dalam meningkatkan evaluasi kinerja. Nilai accuracy mengalami
peningkatan dari 91.54% menjadi 94.41%. Nilai precision meningkat dari 90.83%
menjadi 97.03%, dan nilai recall meningkat sangat signifikan dari 60.26% menjadi
91.55%. Hasil dari proses klasifikasi ini diharapkan akan memberikan kontribusi
penting dalam pengembangan metode alternatif untuk mengklasifikasikan
penilaian risiko kredit.
Kata kunci: Klasifikasi, Random Forest, SMOTE, Risiko Kredit.
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ABSTRACT

IMPLEMENTATION OF SMOTE TO IMPROVE THE PERFORMANCE

OF RANDOM FOREST CLASSIFICATION IN CREDIT RISK

ASSESSMENT

Credit plays an important role in banking activities, supporting investment,
business growth, and financial fulfillment. However, credit risk can arise because
the borrower may fail to fulfill payment obligations, so it is necessary to assess the
eligibility of a person in granting credit, by classifying to determine or consider
granting the credit. This research aims to classify credit risk assessment using the
Random Forest method. Random Forest is a decision tree algorithm that has been
proven to have a high level of accuracy in data classification with an ensemble
approach consisting of a number of decision trees. Before carrying out the
classification process, it is often faced with challenges when data cannot be
processed directly because it experiences class imbalance. To overcome the class
imbalance, this research uses the SMOTE (Synthetic Minority Over-sampling
Technique) algorithm. The SMOTE algorithm is an approach that focuses on
oversampling, which aims to increase the amount of data in the minor class by
creating synthetic data that is balanced with the data in the minor class. The results
showed that the optimal model on the division of training and testing data 80:20
and the application of the SMOTE method in Random Forest had an effect in
improving performance evaluation. The accuracy value increased from 91.54% to
94.41%. The precision value increased from 90.83% to 97.03%, and the recall
value increased significantly from 60.26% to 91.55%. The results of this
classification process are expected to make an important contribution to the
development of alternative methods for classifying credit risk assessments.
Keywords: Classification, Random Forest, SMOTE, Credit Risk.
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