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ABSTRAK

IMPLEMENTASI EXTREME LEARNING MACHINE (ELM) UNTUK

PREDIKSI IMBAL HASIL OBLIGASI (BOND YIELD)

Imbal hasil obligasi merupakan keuntungan yang diterima investor dari
investasi dalam obligasi. Yield obligasi digunakan untuk mengevaluasi potensi
keuntungan dan risiko ketika berinvestasi pada obligasi yang dapat memberikan
informasi terhadap investor dalam menarik keputusan berinvestasi. Namun,
dikarenakan sifatnya yang tidak tetap maka perlu dilakukan prediksi terhadap
imbal hasil obligasi dengan menerapkan metode Extreme Learning Machine yang
merupakan algoritma feedforward dengan satu hidden layer. Tujuan dari penelitian
ini yaitu mendapatkan model untuk memprediksi imbal hasil obligasi di masa
depan serta memperoleh hasil prediksi imbal hasil obligasi untuk bulan Januari
2024 hingga bulan Februari 2024. Data diperoleh dari website Investing mulai dari
2 Januari 2019 hingga 29 Desember 2023. Hasil MAPE yang diperoleh pada
penelitian ini sebesar 2,2235% dan RMSE sebesar 0,3042 dengan parameter
optimal yaitu kfold 5, hidden neuron sejumlah 50, dan fungsi aktivasi sin. Hasil
prediksi pada Bulan Januari 2024 hingga Februari 2024 diperoleh imbal hasil
tertinggi pada tanggal 8 Januari 2024 sebesar 7,0397 dan imbal hasil terendah pada
tanggal 26 Februari 2024 sebesar 6,4392.

Kata kunci: Extreme Learning Machine, Imbal Hasil Obligasi, k-fold, Prediksi.

xiii



 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 
 
 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

http://digilib.uinsby.ac.id/http://digilib.uinsby.ac.id/http://digilib.uinsby.ac.id/ 

ABSTRACT

IMPLEMENTATION OF EXTREME LEARNING MACHINE (ELM) FOR

PREDICTION OF BOND YIELD

Bond yield is the profit that investors get from investing in bonds. Bond
yields are used to evaluate the potential profits and risks when investing in bonds
that can provide information to investors in making investment decisions.
However, due to its uncertain nature, it is necessary to predict bond yields by
applying the Extreme Learning Machine method which is a feedforward algorithm
with one hidden layer. The purpose of this study is to obtain a model to predict
bond yields in the future and obtain predicted bond yields for January 2024 to
February 2024. Data was obtained from the Investing website from January 2,
2019 to December 29, 2023. The MAPE results obtained in this study amounted to
2.2235% and RMSE of 0.3042 with the best parameters namely kfold 5, hidden
neuron number 50, and sin activation function. The prediction results obtained in
January 2024 to February 2024 obtained the highest yield on January 8, 2024 of
7.0397 and the lowest yield on February 26, 2024 of 6.4392.

Keywords: Bond Yield, Extreme Learning Machine, k-fold, Predictions.
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