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ABSTRAK

TOPIC MODELING SKRIPSI PROGRAM STUDI SISTEM INFORMASI
MENGGUNAKAN KOMBINASI BERTOPIC DAN INDOSBERT

Oleh:
Nur Huda Riyantoni

Program Studi Sistem Informasi merupakan salah satu program studi
tingkat sarjana yang populer di kalangan mahasiswa di Indonesia. Dalam
menyelesaikan Program Studi tingkat sarjana salah satu syaratnya adalah
menyelesaikan skripsi. Bersamaan dengan berjalannya waktu, jumlah dokumen
skripsi yang telah dihasilkan mahasiswa program studi sistem informasi semakin
meningkat. Banyaknya skripsi yang dihasilkan tentunya akan memakan waktu
pembaca untuk mengidentifikasi topik yang ada dalam skripsi. Oleh karena itu,
perlu dilakukan penerapan topic modeling untuk mengidentifikasi berbagai topik
yang ada dalam kumpulan skripsi tersebut. Penelitian ini bertujuan untuk
mengetahui topik penelitian skripsi mahasiswa program studi sistem informasi.
Pada penelitian ini, topic modeling dilakukan menggunakan kombinasi BERTopic
dan IndoSBERT. IndoSBERT digunakan dalam tahap embeddings BERTopic
untuk menggantikan SBERT. Penelitian dilakukan dengan beberapa skenario nilai
parameter UMAP, HDBSCAN dan CountVectorizer yang kemudian dievaluasi
menggunakan topic coherence dan topic diversity. Hasil penelitian menunjukkan
bahwa, skenario yang menghasilkan 7 topik memiliki nilai topic coherence dan
topic diversity terbaik daripada skenario lainnya. 7 topik tersebut antara lain adalah
evaluasi kualitas website, kepuasan pelanggan, tata kelola TI, segmentasi
pelanggan, rancang bangun sistem informasi, sistem pendukung keputusan, dan
manajemen risiko TI.

Kata kunci: Topic modeling, BERtopic, INndoSBERT, Skripsi, Sistem Informasi



ABSTRACT

TOPIC MODELING THESIS INFORMATION SYSTEMS STUDY
PROGRAM USING A COMBINATION OF BERTOPIC AND INDOSBERT

By:

Nur Huda Riyantoni

The Information Systems Study Program is one of the undergraduate study
programs that is popular among students in Indonesia. In completing an
undergraduate study program, one of the requirements is to complete a thesis. As
time goes by, the number of thesis documents produced by students in the
information systems study program is increasing. The large number of theses
produced will of course take the reader's time to identify the topics in the thesis.
Therefore, it is necessary to apply topic modelling to identify the various topics in
the thesis collection. This research aims to determine the thesis research topic of
students in the information systems study program. In this research, topic modeling
was carried out using a combination of BERTopic and IndoSBERT. IndoSBERT is
used in the BERTopic embeddings stage to replace SBERT. The research was
carried out with several scenarios of UMAP, HDBSCAN and CountVectorizer
parameter values which were then evaluated using topic coherence and topic
diversity. The research results showed that the scenario that produced 7 topics had
the best topic coherence and topic diversity scores compared to other scenarios.
These 7 topics include website quality evaluation, customer satisfaction, IT
governance, customer segmentation, information system design, decision support

systems, and IT risk management.

Kata kunci: Topic modeling, BERtopic, IndoSBERT, Thesis, Information System
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