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ABSTRAK

KLASIFIKASI KANKER PAYUDARA BERDASARKAN CITRA

MAMMOGRAM MENGGUNAKAN METODE CONVOLUTIONAL

NEURAL NETWORK (CNN) MODEL NASNET MOBILE

Di Indonesia, kanker payudara merupakan jenis kanker yang memiliki

tingkat kematian tertinggi, oleh karena itu penting untuk melakukan pemeriksaan

dini, pemeriksaan klinis, dan skrining menggunakan mammografi. Penelitian ini

dilakukan dengan tujuan mengklasifikasikan sel-sel kanker payudara berdasarkan

citra mammogram. Dalam penelitian ini, metode yang digunakan adalah

Convolutional Neural Network (CNN) dengan menggunakan model NasNet

Mobile untuk mengklasifikasikan tiga kategori, yaitu normal, kanker jinak, dan

kanker ganas. Data akan dilakukan preprocessing untuk menjadi inputan pada

NasNet Mobile. Metode NasNet Mobile memiliki kemampuan sistem untuk

menangani penambahan beban yang diberikan, sehingga dapat menghasilkan

karakteristik data yang lebih detail dan memiliki kemampuan deteksi yang lebih

baik. Hasil dari penelitian ini menunjukkan bahwa model yang dikembangkan

memiliki rata-rata nilai akurasi sebesar 95,84%, sensitivitas 97,18% serta

spesitifitas 96,58%. Penelitian ini dapat menjadi referensi dan membantu ahli

radiologi dalam mengambil keputusan yang lebih baik dalam diagnosis kanker

payudara. Dengan demikian, penelitian ini memberikan kontribusi yang signifikan

dalam meningkatkan pemahaman dan penggunaan citra mammogram dalam

klasifikasi kanker payudara, serta memberikan dukungan kepada para ahli

radiologi dalam proses pengambilan keputusan yang lebih efektif.

Kata kunci: Citra Mammogram, CNN, Deep Learning, Nasnet Mobile, Kanker

Payudara

xiii



 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 

http://digilib.uinsa.ac.id/ http://digilib.uinsa.ac.id/ http://digilib.uinsa.ac.id/  

ABSTRACT

CLASSIFICATION OF BREAST CANCER BASED ON MAMMOGRAM

IMAGE USING CONVOLUTIONAL NEURAL NETWORK (CNN) METHOD

OF NASNET MOBILE MODEL

In Indonesia, breast cancer is a type of cancer that has the highest mortality

rate, therefore it is important to carry out early examinations, clinical examinations

and screening using mammography. This research was conducted with the aim of

classifying breast cancer cells based on mammogram images. In this study, the

method used is Convolutional Neural Network (CNN) using the NasNet Mobile

model to classify three categories, namely normal, benign cancer, and malignant

cancer. The data will be preprocessed to become input on NasNet Mobile. The

NasNet Mobile method has the capability of the system to handle the added load

given, so that it can produce more detailed feature data and has better detection

capabilities. The results of this study indicate that the developed model has an

average accuracy value of 95.84%, a sensitivity of 97.18% and a specificity of

96.58%. This research can be a reference and help radiologists make better

decisions in diagnosing breast cancer. Thus, this research makes a significant

contribution in improving the understanding and use of mammogram images in

breast cancer classification, as well as providing support to radiologists in a more

effective decision-making process.

Keywords: Breast Cancer, CNN, Deep Learning, Nasnet Mobile, Mammogram

Image
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