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ABSTRAK

PERAMALAN HARGA SAHAM PT. TELEKOMUNIKASI INDONESIA

TBK MENGGUNAKAN ARTIFICIAL NEURAL NETWORK

Investasi saham merupakan salah satu cara seseorang menyisihkan uangnya
untuk kedepannya. PT Telekomunikasi Indonesia merupakan perusahaan yang
sahamnya banyak diminati para investor dibidang komunikasi, hal ini ditunjukkan
dengan jumlah market cap yang tinggi. Hal ini menjadi alasan dilakukannya
penelitian ini yaitu penelitian peramalan harga saham PT. Telekomunikasi
Indonesia yang bertujuan agar para investor yang tertarik dengan saham
perusahaan ini dapat mengetahui naik turunnya harga saham kedepannya sehingga
mendapatkan keuntungan yang optimal. Adapun metode peramalan yang
digunakan dalam penelitian ini adalah metode Artificial Neural Network untuk
meramalkan harga saham selama satu bulan kedepan yakni bulan Januari 2024.
Proses peramalan dimulai dengan membangun model ANN yang paling sesuai
berdasarkan parameter-parameter yang tersedia untuk meminimalkan nilai error.
Hasil yang didapatkan adalah 4 input layer, 15 hidden layer dan 1 output layer
merupakan model terbaik dengan learning rate yang digunakan yakni 0.1 serta.
Hasil evaluasi yang digunakan pada penelitian ini adalah MSE dengan nilainya
sebesar 0.0017. Hasil peramalan harga saham yang didapatkan memiliki harga
tertinggi pada tanggal 30 Januari 2024 yakni sebesar Rp 3.839,- dan terendah pada
tanggal 8 Januari 2024 dengan hasil prediksi sebesar R 3.578,-.

Kata kunci: Investasi, Saham, Peramalan, Artificial Neural Network
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ABSTRACT

FORECASTING THE STOCK PRICE OF PT. TELEKOMUNIKASI

INDONESIA TBK USING ARTIFICIAL NEURAL NETWORK

Investing in stocks is one way for individuals to set aside money for the
future. PT Telekomunikasi Indonesia is a company whose stocks are highly sought
after by investors in the communication sector, as evidenced by its high market
capitalization. This serves as the basis for this research, which focuses on
forecasting the stock price of PT Telekomunikasi Indonesia. The aim is to enable
investors interested in this company’s stocks to predict their future price
fluctuations, thus optimizing their profits. The forecasting method used in this
study is Artificial Neural Network (ANN), predicting the stock price for the
upcoming month of January 2024. The forecasting process begins with building
the most suitable ANN model based on available parameters to minimize error
values. The optimal model comprises 4 input layers, 15 hidden layers, and 1 output
layer, using a learning rate of 0.1. The evaluation metric used in this research is
Mean Squared Error (MSE), which yielded a value of 0.0017. According to the
forecast, the highest stock price is predicted to be Rp 3,839 on January 30, 2024,
while the lowest is expected to be Rp 3,578 on January 8, 2024.

Keywords: Investment, Stocks, Predictions, Artificial Neural Network
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