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ABSTRAK

PENERAPAN GENETIC ALGORITHM UNTUK SELEKSI FITUR PADA

KLASIFIKASI FINANCIAL DISTRESS PERBANKAN MENGGUNAKAN

METODE K- NEAREST NEIGHBOR

Financial distress merupakan suatu keadaan kesulitan keuangan secara
terus-menerus pada perusahaan sebelum mengalami kebangkrutan. Jika hal
tersebut terjadi secara besar-besaran, maka dapat mengakibatkan krisis moneter
dan berpotensi menjadi krisis ekonomi. Penelitian ini bertujuan untuk
mengklasifikasikan data perbankan sebagai bentuk early warning system
terjadinya financial distress serta mengetahui evaluasi klasifikasi yang dibangun.
Data yang digunakan merupakan data perusahaan perbankan dari tahun 2020-2022
yang berasal dari website Otoritas Jasa Keuangan (OJK), terdiri dari 275
perusahaan non-financial distress dan 46 perusahaan financial distress berdasarkan
12 variabel meliputi; CAR; AB; APB; CKPN; NPL; ROA; ROE; NIM; BOPO;
CIR; dan LDR. Metode klasifikasi yang digunakan adalah K-Nearest Neighbor
(KNN) yang dioptimasi menggunakan seleksi fitur Genetic Algorithm (GA).
Seleksi fitur Genetic Algorithm (GA) dilakukan untuk memperoleh
variabel-variabel yang signifikan pada klasifikasi K-Nearest Neighbor (KNN).
Hasil penelitian ini menunjukkan seleksi fitur Genetic Algorithm (GA) mampu
meningkatkan evaluasi klasifikasi pada K-Nearest Neighbor (KNN). Menggunakan
6 variabel terpilih, hasil klasifikasi terbaik diperoleh dengan pembagian data
menggunakan 10-fold dan nilai k = 1 pada KNN. Model GA-KNN menghasilkan
nilai akurasi= 99.81%, sensitivitas= 99.63%, dan spesifisitas= 1%.
Kata kunci: Financial distress, Genetic Algorithm (GA), K-Nearest Neighbor
(KNN), klasifikasi, Seleksi Fitur.
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ABSTRACT

APPLICATION OF GENETIC ALGORITHM FOR FEATURE

SELECTION IN BANKING FINANCIAL DISTRESS CLASSIFICATION

USING K-NEAREST NEIGHBOR

Financial distress is a condition of continuous financial decline in a
company before bankruptcy. If this occurs on a large scale in a country’s banking
sector, it can lead to a monetary crisis and potentially an economic crisis.
Therefore, the purpose of this study is to classify banking data as a form of early
warning system for financial distress and to determine the evaluation of the
classification built. The data used in this study are banking company data from
2020-2022 originating from the Financial Services Authority (OJK) website,
consisting of 275 Non-Financial distress companies and 46 financial distress
companies based on 12 variables including; CAR; AB; APB; CKPN; NPL; ROA;
ROE; NIM; BOPO; CIR; and LDR. The classification method used is K-Nearest
Neighbor (KNN) which is optimized using Genetic Algorithm (GA) feature
selection. Genetic Algorithm (GA) feature selection is carried out to obtain
significant variables in the K-Nearest Neighbor (KNN) classification. The results
of this study show that Genetic Algorithm (GA) feature selection can improve
classification evaluation in K-Nearest Neighbor (KNN). Using 6 selected variables,
the best classification results were obtained with 10-fold data division and k=1
value in KNN. The GA-KNN model produced an accuracy value = 99.81%,
sensitivity = 99.63%, and specificity = 1%.
Keywords: Classification, Financial Distress, Feature Selection, Genetic
Algorithm (GA), K-Nearest Neighbor (KNN).
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