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ABSTRAK 

 

KLASIFIKASI SENTIMEN NETIZEN MEDIA SOSIAL X TERHADAP 

KANDIDAT CAWAPRES PADA PILPRES 2024 MENGGUNAKAN 

INDOBERT 

 

By: 

Alfath Thoriq K 

 

 Penelitian ini bertujuan untuk mengklasifikasi sentimen masyarakat pada 

masa kampanye pemilu 2024 melalui tweet berbahasa Indonesia pada media sosial 

X (Twitter). Penelitian ini diharapkan dapat menjadi telaah untuk masyarakat atau 

peneliti lain mengenai masa pemilu 2024. Penelitian ini juga diharapkan 

menjadikan masrayakat lebih mawas terhadap informasi yang beredar di media 

sosial. Data yang digunakan berjumlah ±4500 tweet yang diambil pada waktu yang 

telah ditentukan. Analisis penelitian ini berbasis deep learning, terkhusus 

menggunakan metode IndoBERT dari huggingface yang berbasis pada BERT 

dengan arsitektur Transformer. Hasil penelitian menunjukkan bahwa model 

IndoBERT menghasilkan performa yang baik hingga mencapai akurasi 93,67%. 

Hasil analisa sentimen positif dan negatif, keduanya menunjukkan bahwa tweet 

berisi kata-kata dengan konotasi positif seperti “pilih”, “menang”, dan “jadi” dan 

berisi kata yang merujuk pada subjek seperti “pak”, “mas”, “gus”, dan “prof”. 

Kata kunci: sentimen, Indobert, tweet, pemilu, cawapres 
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ABSTRACT 

 

SENTIMENTS CLASSIFICATION OF SOCIAL MEDIA NETIZENS X 

TOWARDS THE VICE PRESIDENT CANDIDATE IN THE 2024 

PRESIDENTIAL ELECTION USING INDOBERT 

 

By: 

Alfath Thoriq K 

 

This study aims to classify public sentiment during the 2024 election 

campaign through Indonesian-language tweets on social media X (Twitter). This 

research is expected to be a study for the community or other researchers regarding 

the 2024 election period. This research is also expected to make people more aware 

of the information circulating on social media. The data used amounted to ± 4500 

tweets taken at a predetermined time. This research analysis is based on deep 

learning, specifically using the IndoBERT method from huggingface based on 

BERT with Transformer architecture. The results show that the IndoBERT model 

produces good performance to achieve 93.67% accuracy. The results of positive 

and negative sentiment analysis both show that the tweets contain words with 

positive connotations such as "pilih", "menang", and "jadi" and contain words that 

refer to subjects such as "pak", "mas", "gus", and "prof". 

Keywords: sentiment, IndoBERT, tweet, election, vice president candidate  
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