
KLASIFIKASI SENTIMEN NETIZEN MEDIA SOSIAL X TERHADAP 

KANDIDAT CAWAPRES PADA PILPRES 2024 MENGGUNAKAN 

INDOBERT 

 

 

 

SKRIPSI 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

Disusun oleh: 

Alfath Thoriq Kumara 

H06218009 

 

 

 

 

 

PROGRAM STUDI SISTEM INFORMASI 

FAKULTAS SAINS DAN TEKNOLOGI 

UNIVERSITAS ISLAM NEGERI SUNAN AMPEL 

SURABAYA  

2024  



PERNYATAAN KEASLIAN

Saya yang bertanda tangan di bawall ini,
一ダ

Nalna

NIM

Progranl Studi

■ gkatan

Alねth Thoriq Kululara

H06218909

Sisten■ Inttrlmasi

2018

Mcnyatakatt bah恥la saya tidak lnelak■ lkan plagiat dalam penulisan skFipsi saya yang

bettudul: “KLASIFIKASI SENTIMEN NETIZEN MEDIA SOSIAL X

TERHADAP  KANDIDAT  CAWAPRES  PADA  PILPRES  2024

MENGGttJNAtt INDOBERT''.へ pablia suam saat nanti tcrbukti saya

melakllkall tilldakatt plagiat, maka saya bersedia menerilna sattksi yang telall

ditetapkain。

Dell■ ikial■ perllyataan keasilan ini saya buat dengan sebenar… benarllya`

SLlrabttya,20 Juni 2024

Yang inenyatakaln,

真難 L ttbrin踊懺ll■機

(藁係2180審参》



慾 響轟菫鍾懇

震難 轟

扇奮鑢

J撃錬懇l

襄甦難馨皇霊 瘍薫笏轟べ爾仄藝覇墨良 亥藁賽轟ギ甕轟し纂鍾

l菫辣 鶴 豊軋颯 畿

1鸞暴菫1導黍攀参

1』鐵鷺liぶ is塾轟毒警1麹轟難要義l露菫畿 義量轟轟幸導豊顧 XT華熱Ⅲ晰

漁 重 i畿嘘C鮮讐撻曇P曇れPi響糞襲量暴童兵攀無響 懇 雉 験斌

誦 舞魏 曇攀 魏 貪 嚢 轟 華轟 越 1は重 曇釉 嚢

暴藉 ≒藤ξ藤な 重膵 咆

摯奉纂奪難Pttbi

奮睾霊置鼈 予話キ鼈 ∴轟な量    筆覇.R饒炒警

酵菫貯.要覇菫重委薦宣糞虜洟鼈菫電躇橿襲菫貯摯菫

一タ



貯凛爾華轟轟奥議藁要璽種轟 貯轟要黎響慇 難圏圏貯轟要

曲躇轟會轟鰊蕪鶴舗鑓   輔轟銀骰繭鍮繭轟‐

感豊轟申書饉轟毯鑢i聾零燿 樵眩毅警繁主

轟軸楼鉤 聾章豊為嚢 童祠   .″

1雪ぐ雲雲暑饉盛:務鷺麟鐘警

警 奪奮 袋難 P鐘難奪轟 ]

卜:IP゛ 豊警T喬攀碁幸参菫幸言尋攀藤l泰攀豊

詐春華ぐ奎貯ぐ翌蕩巽[:量

鰺奉墓華塾夢者墨薫三::導

肇鍾犠纂馨彗憲轟Ь謹量き

量主主襲1暴童幸揉意ξ参:暴

謀:登貯"薔警T藁 :li轟言幸:導 (ltt i幸モI‡

嚢鶏難轟難覧無 暴纂轟:





 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 

http://digilib.uinsa.ac.id/ http://digilib.uinsa.ac.id/ http://digilib.uinsa.ac.id/  

 

iv 

 

ABSTRAK 

 

KLASIFIKASI SENTIMEN NETIZEN MEDIA SOSIAL X TERHADAP 

KANDIDAT CAWAPRES PADA PILPRES 2024 MENGGUNAKAN 

INDOBERT 

 

By: 

Alfath Thoriq K 

 

 Penelitian ini bertujuan untuk mengklasifikasi sentimen masyarakat pada 

masa kampanye pemilu 2024 melalui tweet berbahasa Indonesia pada media sosial 

X (Twitter). Penelitian ini diharapkan dapat menjadi telaah untuk masyarakat atau 

peneliti lain mengenai masa pemilu 2024. Penelitian ini juga diharapkan 

menjadikan masrayakat lebih mawas terhadap informasi yang beredar di media 

sosial. Data yang digunakan berjumlah ±4500 tweet yang diambil pada waktu yang 

telah ditentukan. Analisis penelitian ini berbasis deep learning, terkhusus 

menggunakan metode IndoBERT dari huggingface yang berbasis pada BERT 

dengan arsitektur Transformer. Hasil penelitian menunjukkan bahwa model 

IndoBERT menghasilkan performa yang baik hingga mencapai akurasi 93,67%. 

Hasil analisa sentimen positif dan negatif, keduanya menunjukkan bahwa tweet 

berisi kata-kata dengan konotasi positif seperti “pilih”, “menang”, dan “jadi” dan 

berisi kata yang merujuk pada subjek seperti “pak”, “mas”, “gus”, dan “prof”. 

Kata kunci: sentimen, Indobert, tweet, pemilu, cawapres 
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ABSTRACT 

 

SENTIMENTS CLASSIFICATION OF SOCIAL MEDIA NETIZENS X 

TOWARDS THE VICE PRESIDENT CANDIDATE IN THE 2024 

PRESIDENTIAL ELECTION USING INDOBERT 

 

By: 

Alfath Thoriq K 

 

This study aims to classify public sentiment during the 2024 election 

campaign through Indonesian-language tweets on social media X (Twitter). This 

research is expected to be a study for the community or other researchers regarding 

the 2024 election period. This research is also expected to make people more aware 

of the information circulating on social media. The data used amounted to ± 4500 

tweets taken at a predetermined time. This research analysis is based on deep 

learning, specifically using the IndoBERT method from huggingface based on 

BERT with Transformer architecture. The results show that the IndoBERT model 

produces good performance to achieve 93.67% accuracy. The results of positive 

and negative sentiment analysis both show that the tweets contain words with 

positive connotations such as "pilih", "menang", and "jadi" and contain words that 

refer to subjects such as "pak", "mas", "gus", and "prof". 

Keywords: sentiment, IndoBERT, tweet, election, vice president candidate  
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