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ABSTRAK

ANALISIS FAKTOR PENENTU KELAYAKAN PENERIMA BANTUAN

SOSTAL MENGGUNAKAN REGRESI LOGISTIK BINER BAYESIAN

Permasalahan - kemiskinan di Indonesia  sangat kompleks dan
multidimensional, untuk itu pemerintah menciptakan kebijakan bantuan sosial
guna menanggulangi masalah kemiskinan di Indonesia. Permasalahan ada pada
pemberian bantuan sosial yang tidak tepat sasaran dan beragamnya kondisi
sosial-ekonomi masyarakat yang menimbulkan variasi yang luas dalam
menentukan faktor-faktor yang mempengaruhi kelayakan dan menyulitkan
identifikasi faktor yang signifikan. Tujuan dari penelitian ini untuk mendapatkan
model regresi logistik dan variabel yang berpengaruh signifikan pada faktor
penentu kelayakan penerima bantuan sosial menggunakan Regresi Logistik Biner
Bayesian. Data penelitian ini berisikan 12 fitur dengan variabel dependen dua
kategori yakni Layak dan Tidak Layak. Hasil penelitian ini menunjukkan bahwa
variabel Pekerjaan Kepala Keluarga, Penghasilan Kepala keluarga, Jumlah Anak,
Tanggungan Lansia, Sepeda Motor, Mobil, dan Daya Listrik berpengaruh pada
status kelayakan penerima bantuan sosial. Ketepatan metode ini sebesar 92.60%
menunjukkan bahwa model berhasil mengklasifikasikan data dengan benar pada
penentuan kelayakan penerima bantuan sosial.

Kata kunci: Analisis faktor, Bantuan Sosial, Kemiskinan, Klasifikasi, dan Regresi
Logistik Biner Bayesian.
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ABSTRACT

ANALISIS FAKTOR PENENTU KELAYAKAN PENERIMA BANTUAN

SOSTAL MENGGUNAKAN REGRESI LOGISTIK BINER BAYESIAN

The problem: of poverty in Indonesia is very complex and
multidimensional, for that the government created a social assistance policy to
overcome the problem of poverty in Indonesia. The problem lies in the provision
of social assistance that is not on target and the diversity of socio-economic
conditions of the community which causes wide variations in determining factors
that influence eligibility and makes it difficult to identify significant factors. The
purpose of this study was to obtain a logistic regression model and variables that
have a significant effect on the determinants of eligibility for social assistance
recipients using Bayesian Binary Logistic Regression. The research data contains
12 features with two dependent variables, namely Eligible and Not Eligible. The
results of this study indicate that the variables of Head of Family Occupation,
Head of Family Income, Number of Children, Eldetly Dependents, Motorcycles,
Cars, and Electricity have an effect on the eligibility 'status' of ‘social assistance
recipients. The accuracy of this method is 92.60% indicating that the model has
succeeded in correctly classifying data in determining the eligibility of social
assistance recipients.

Keywords: Factor Analysis, Social Assistance, Poverty, Classification, and
Bayesian Binary Logistic Regression.
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