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ABSTRAK 

 

STANCE CLASSIFICATION DALAM ISU 

PEMBANGUNAN IKN MENGGUNAKAN SVM DAN 

INDOSBERT 

 

Oleh: 

 

Aldi Putra Widyansyah 

 

Isu pembangunan Ibu Kota Nusantara (IKN) menjadi perhatian utama dalam 

kebijakan publik pemerintahan di Indonesia. Perpindahan ibu kota dan 

pembangunan ibu kota baru diharapkan dapat mendukung pemerataan 

pembangunan dan meningkatkan kualitas hidup masyarakat. Namun, di balik 

harapan tersebut, terdapat beragam pandangan dan keberpihakan pendapat yang 

muncul dalam masyarakat. Penelitian ini bertujuan untuk melakukan stance 

detection dan klasifikasi terhadap isu pembangunan IKN dengan memanfaatkan 

algoritma Support Vector Machine (SVM) dan model bahasa IndoSBERT. Model 

IndoSBERT digunakan untuk menghasilkan embedding teks dari tweet terkait IKN, 

yang kemudian diolah menggunakan SVM untuk stance classification. Stance 

classification dibagi menjadi tiga kelas, yaitu Mendukung, Netral, dan Menolak. 

Proses augmentasi data dilakukan untuk menyeimbangkan distribusi kelas, 

menghasilkan 464 tweet per kelas, sebelum ekstraksi fitur menggunakan 

IndoSBERT. Hasil evaluasi menunjukkan bahwa model SVM dengan konfigurasi 

validasi silang 7-fold (K=7) mencapai performa terbaik, dengan akurasi per fold 

mencapai 72% - 79% dan akurasi rata-rata sebesar 75%, F1-score sebesar 75%. 

Hasil ini menegaskan bahwa pendekatan berbasis IndoSBERT dan SVM efektif 

untuk mengklasifikasikan sikap masyarakat terhadap IKN. 

Kata Kunci: ibu kota nusantara, IndoSBERT, SVM, stance detection, 

pembangunan ibu kota  
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ABSTRACT 

 

STANCE CLASSIFICATION IN THE ISSUE OF IKN 

DEVELOPMENT USING SVM AND INDOSBERT 

 

By: 

 

Aldi Putra Widyansyah 

 

Development of the Nusantara Capital or Ibu Kota Nusantara (IKN) has 

become a primary focus in Indonesia's public policy. The development and 

construction of the new capital are expected to promote equitable development and 

increasing the quality of economy and life for the population. However, behind 

these expectations, diverse perspectives and biases in public opinion have emerged. 

This study aims to perform stance detection and classification on the issue of IKN 

development by utilizing the Support Vector Machine (SVM) algorithm and the 

IndoSBERT language model. IndoSBERT was employed to generate text 

embeddings from tweets related to IKN, which were then processed using SVM for 

stance classification. The stance classification was categorized into three classes: 

Support, Neutral, and Oppose. Data augmentation was conducted to balance the 

class distribution, resulting in 464 tweets per class, prior to feature extraction using 

IndoSBERT. The evaluation results demonstrate that the SVM model with a 7-fold 

cross-validation configuration (K=7) achieved the best performance, with per-fold 

accuracy ranging from 72% to 79%, an average accuracy of 75%, and an F1-score 

of 75%. These findings confirm that the IndoSBERT and SVM-based approach is 

effective in classifying public stances toward IKN development. 

 

Keywords: Nusantara Capital, IndoSBERT, SVM, stance detection, capital 

development  
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