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ABSTRAK

Pengelompokan Topik Opini Masyarakat Terhadap Program Sekolah
Rakyat Menggunakan Latent Dirichlet Allocation

Pemerataan akses pendidikan merupakan tantangan utama dalam
pembangunan sumber daya manusia di Indonesia, khususnya bagi
masyarakat kurang mampu. Program Sekolah Rakyat hadir sebagai upaya
pemerintah untuk mengurangi ketimpangan pendidikan dan menekan
angka putus sekolah. Sejak diumumkan, program ini memunculkan
beragam tanggapan masyarakat yang disampaikan melalui media sosial,
terutama YouTube dan TikTok. Penelitian ini bertujuan untuk
mengevaluasi efektivitas metode Latent Dirichlet Allocation (LDA) dalam
mengelompokan topik pada data komentar YouTube dan TikTok, serta
memberikan gambaran mengenai opini masyarakat terhadap Program
Sekolah Rakyat berdasarkan hasil pemodelan topik. Data penelitian berupa
6.839 komentar yang dikumpulkan pada periode Maret hingga Oktober
2025. Evaluasi model dilakukan menggunakan nilai koherensi untuk
menentukan jumlah topik dan parameter terbaik. Hasil pengujian
menunjukkan bahwa model terbaik diperoleh pada 7 topik dengan alpha
0.5, beta 0.05, dan 50 iterasi, menghasilkan nilai koherensi tertinggi
sebesar 0,648. Topik yang terbentuk mencerminkan dukungan, harapan,
dan kritik masyarakat terhadap pelaksanaan program.

Kata kunci: LDA, Media Sosial, Pengelompokan Topik, Sekolah Rakyat

xvi



 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
  

http://digilib.uinsa.ac.id/ http://digilib.uinsa.ac.id/ http://digilib.uinsa.ac.id/  

ABSTRACT

Topic Clustering of Public Opinion on the Sekolah Rakyat Program
Using Latent Dirichlet Allocation

Equitable acces to education is a major challenge in human resource
development in Indonesia, particulary for underprivileged communities.
The People’s School Program (Sekolah Rakyat) is a government effort to
reduce educational inequality and reduce the dropout rate. Since its
announcement, the program has generated diverse public responsec
through social media, particulary YouTube and TikTok. This study aims to
evaluate the effectiveness of the Latent Dirichlet Allocation (LDA) method
in grouping topics in YouTube and TikTok comment data and to provide an
overview of public opinion on the People’s School Program based on topic
modeling results. The research data consisted of 6.839 comments collected
from March to October 2025. Model evaluation was conducted using
coherence values to determine the best number of topic and parameters.
Test result showed that the best model was obtained with 7 topics with an
alpha of 0.5, beta of 0.05, and 50 iterations, resulting in the hidhest
coherence value of 0.648. The resulting topic reflect public support,
expectations, and criticism of the program’s implementation.
Keywords:LDA, Social Media, Topic Clustering, People’s School
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