
ANALISIS SENTIMEN OPINI PUBLIK TERKAIT PROGRAM
MAKAN BERGIZI GRATIS DI TWITTER (X) MENGGUNAKAN
METODE WORD2VEC DAN KLASIFIKASI RANDOM FOREST

SKRIPSI

Disusun Oleh

NOVA DEWI RAHAYU
09020222041

PROGRAM STUDI MATEMATIKA
FAKULTAS SAINS DAN TEKNOLOGI

UNIVERSITAS ISLAM NEGERI SUNAN AMPEL
SURABAYA

2026



https://v3.camscanner.com/user/download


https://v3.camscanner.com/user/download


https://v3.camscanner.com/user/download


https://v3.camscanner.com/user/download


 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 

http://digilib.uinsa.ac.id/ http://digilib.uinsa.ac.id/ http://digilib.uinsa.ac.id/  

ABSTRAK

Analisis Sentimen Opini Publik Terkait Program Makan Bergizi
Gratis Di Twitter (X) Menggunakan Metode Word2Vec dan Klasifikasi

Random Forest

Program Makan Bergizi Gratis (MBG) merupakan kebijakan
nasional yang mulai diimplementasikan pada Januari 2025 sebagai upaya
peningkatan kualitas sumber daya manusia melalui pemenuhan gizi
masyarakat. Pelaksanaan program ini menimbulkan beragam respons
publik yang banyak disampaikan melalui media sosial, khususnya Twitter
(X), sehingga diperlukan analisis sentimen untuk memahami persepsi
masyarakat secara komprehensif. Penelitian ini bertujuan untuk
mengklasifikasikan sentimen opini publik terhadap Program MBG
menggunakan metode Word2Vec sebagai ekstraksi fitur dan algoritma
Random Forest sebagai model klasifikasi. Hasil pengujian menunjukkan
bahwa konfigurasi optimal dengan parameter Word2Vec berupa vector size
200, window 10, dan epoch 20 serta parameter Random Forest dengan
n estimators 200, max depth 8, min samples split 5, dan min samples leaf
1 pada k-fold 9 menghasilkan kinerja terbaik dengan nilai akurasi sebesar
88.54%, presisi 91.26%, recall 94.62%, dan F1-score 92.91%. Selain itu,
hasil analisis sentimen menunjukkan bahwa opini publik terhadap Program
MBG didominasi oleh sentimen positif sebesar 79.5% yang banyak
membahas terkait dukungan terhadap tujuan peningkatan gizi, manfaat
sosial, serta dampak ekonomi masyarakat, sedangkan sentimen negatif
sebesar 20.5%, yang umumnya membahas terkait kekhawatiran terhadap
kualitas makanan, distribusi, transparansi anggaran, serta tingkat
kepercayaan publik yang perlu adanya perbaikan. Temuan ini
menunjukkan bahwa kombinasi Word2Vec dan Random Forest efektif
dalam mengklasifikasikan sentimen opini publik serta dapat menjadi dasar
evaluasi kebijakan Program MBG.

Kata kunci: Analisis Sentimen, Word2Vec, Random Forest, Twitter (X),
Program Makan Bergizi Gratis.
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ABSTRACT

Analysis Of Public Opinion Sentiment Regarding The Free Nutritious
Meals Program On Twitter (X) Using Word2Vec dan Random Forest

Classifier

The Free Nutritious Meals Program (MBG) is a national policy that
began implementation in January 2025 as an effort to improve the quality
of human resources through meeting the nutritional needs of the
community. The implementation of this program has generated a variety of
public responses, many of which have been conveyed through social
media, particularly Twitter (X), making sentiment analysis necessary to
comprehensively understand public perception. This study aims to classify
public opinion sentiment towards the MBG Program using the Word2Vec
method for feature extraction and the Random Forest algorithm as a
classification model. The test results show that the optimal configuration
with Word2Vec parameters is vector size 200, window 10, and epoch 20,
and Random Forest parameters with n estimators 200, max depth 8,
min samples split 5, and min samples leaf 1 on k-fold 9 produces the best
performance with an accuracy value of 88.54%, precision of 91.26%, recall
of 94.62%, and F1-score of 92.91%. In addition, the results of sentiment
analysis show that public opinion on the MBG Program is dominated by
positive sentiment 79.5%, which mostly discusses support for the goals of
improving nutrition, social benefits, and the economic impact on the
community, while negative sentiment 20.5% generally discusses concerns
about food quality, distribution, budget transparency, and the level of public
trust that needs improvement. These findings indicate that the combination
of Word2Vec and Random Forest is effective in classifying public opinion
sentiment and can serve as a basis for evaluating the MBG Program policy.

Keywords: Sentiment Analysis, Word2Vec, Random Forest, Twitter (X),
Free Nutritious Meals Program.
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