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ABSTRAK

KLASIFIKASI MAHASISWA DROP OUT MENGGUNAKAN METODE

NAIVE BAYES DENGAN SELEKSI FITUR INFORMATION GAIN

Salah satu indikator penting yang perlu diperhatikan dalam upaya
meningkatkan keberlangsungan perguruan tinggi adalah mahasiswa drop out.
Banyak faktor yang menyebabkan terjadinya drop out pada mahasiswa. Tingginya
angka mahasiswa yang mengalami drop out dapat mempengaruhi kualitas
pembelajaran dan akreditasi perguruan tinggi. Akreditasi sangat penting untuk
keberlangsungan suatu institusi. Penelitian ini bertujuan untuk mengklasifikasikan
mahasiswa drop out dan mengidentifikasi variabel yang paling berpengaruh pada
klasifikasi mahasiswa drop out dengan menerapkan algoritma Naive Bayes dan
algoritma feature selection Information Gain. Data yang digunakan terdiri dari
data mahasiswa aktif dan drop out tahun 2015-2021 di UIN Sunan Ampel
Surabaya. Hasil klasifikasi Naive Bayes menunjukkan akurasi 42.67%, presisi
65.14% dan recall 61.83%. Seleksi fitur Information Gain menghasilkan 3 fitur
yang paling berpengaruh yaitu SKS, IPS dan Nominal UKT. Dengan
menggunakan fitur yang terpilih tersebut hasil klasifikasi Naive Bayes dengan
seleksi fitur Information Gain menunjukkan akurasi 89.78%, presisi 88.61% dan
recall 83.04%. Hal ini menunjukkan bahwa seleksi fitur dengan Information Gain
dapat mengidentifikasi fitur-fitur penting yang berkontribusi terhadap kualitas
model klasifikasi dan terjadi peningkatan akurasi yang awalnya 42.67% menjadi
89.78%.
Kata kunci: Drop Out, Information Gain, Naive Bayes, Klasifikasi
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ABSTRACT

CLASSIFICATION OF DROP OUT STUDENTS USING NAIVE BAYES

METHOD WITH INFORMATION GAIN FEATURE SELECTION

One important indicator that needs to be considered to improve the
sustainability of higher education is student drop out. Many factors cause students
to drop out. The high number of students who drop out can affect the quality of
learning and university accreditation. Accreditation is very important for the
sustainability of an institution. This study aims to classify drop out students and
identify the most influential variables in the classification of drop out students by
applying the Naive Bayes algorithm and algorithm feature selection Information
Gain. The data used consists of data of active and drop out students in 2015-2021
at UIN Sunan Ampel Surabaya. Naive Bayes classification results show 42.67%
accuracy, 65.14% precision and 61.83% recall. Information Gain feature selection
produces 3 features, namely SKS, IPS and Nominal UKT. By using the selected
features, the Naive Bayes classification results with the Information Gain feature
selection show an accuracy of 89.67%, precision of 88.61% and recall of 83.04%.
This shows that feature selection with Information Gain can identify important
features that contribute to the quality of the classification model and there is an
increase in accuracy from 42.67% to 89.78%.
Keywords: Classification, Drop Out, Information Gain, Naive Bayes
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