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ABSTRAK

KLASIFIKASI PENYAKIT SIROSIS HATI MENGGUNAKAN METODE

LIGHTGBM DENGAN PENANGANAN OUTLIER ONE CLASS SVM

Organ tubuh manusia yang memiliki peran penting dalam menjaga
kesehatan salah satunya adalah hati. Berdasarkan data WHO tahun 2016 angka
kematian penyakit sirosis pertahun mencapai 1.3 juta jiwa pertahun dan menjadi
salah satu dari 10 penyakit paling mematikan di Indonesia dengan angka kematian
lebih dari dua juta pertahun. Berdasarkan tingginya angka kematian tersebut
penting melakukan klasifikasi penyakit sirosis agar dapat terdeteksi dan melakukan
pengobatan sejak dini. Data penelitian merupakan data sekuder dengan 10 variabel
yang berisikan data medis dan data gaya hidup. Penelitian klasifikasi penyakit
sirosis menggunakan machine learning pada penanganan outlier One Class SVM
dalam menghapus data outlier yang mempengaruhi pengambilan keputusan
sehingga dapat meningkatkan keakuratan model klasifikasi menggunakan metode
LightGBM. Hasil pada penelitian didapatkan dengan menggunakan metode
LightGBM mendapatkan hasil akurasi sebesar 93.21%, sensitivitas sebesar
90.59%, dan spesifisitas sebesar 96.10%, sedangkan hasil dari sesudah dilakukan
penanganan outlier dengan menggunakan One Class SVM dengan klasifikasi
LightGBM memperoleh hasil akurasi sebesar 95.03%, sensitivitas sebesar 96.39%,
dan spesifisitas sebesar 93.59%, sehingga dapat kesimpulan bahwa dengan
menggunakan penanganan outlier One Class SVM dan LightGBM mendapatkan
hasil akurasi lebih baik yang dibuktikan dengan peningkatan akurasi pada hasil
klasifikasi sebesar 1.82%. Didapatkan kesimpulan bahwa dengan menggunakan
penanganan outlier One Class SVM dan LightGBM mendapatkan performa
terbaik yang ditunjukkan dengan peningkatan akurasi pada model klasifikasi.
Kata kunci: Klasifikasi, LightGBM, OCSVM, Sirosis.
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ABSTRACT

CLASSIFICATION OF LIVER CIRRHOSIS DISEASE USING

LIGHTGBM METHOD WITH ONE CLASS SVM OUTLIER HANDLING

An organ of the human body that has an important role in maintaining one
of them is the liver. Based on WHO data in 2016, the annual mortality rate of
cirrhosis disease reached 1.3 million people per year and became one of the 10
deadliest diseases in Indonesia with a death rate of more than two million per year.
Based on the high mortality rate, it is important to classify cirrhosis disease so that
it can be detected and treated early. The research data is secondary data with 10
variables containing medical data and lifestyle data. Research on the classification
of cirrhosis disease uses machine learning in handling outliers One Class SVM in
removing outlier data that affects decision making so as to increase the accuracy of
the classification model using the LightGBM method. The results in the study
obtained using the LightGBM method obtained an accuracy of 93.21%, a
sensitivity of 90.59%, and a specificity of 96.10%, while the results after handling
outliers using One Class SVM with LightGBM classification obtained an accuracy
of 95.03%, a sensitivity of 96.39%, and a specificity of 93.59%, so it can be
concluded that by using outlier handling One Class SVM and LightGBM get better
accuracy results as evidenced by an increase in accuracy in classification results by
1.82%. It was concluded that by using One Class SVM and LightGBM outlier
handling, the best performance is shown by the increased accuracy of the
classification model.
Keywords: Cirrhosis, Classification, LightGBM, OCSVM.
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