KLASIFIKASI PENYAKIT SIROSIS HATI MENGGUNAKAN METODE
LIGHTGBM DENGAN PENANGANAN OUTLIER ONE CLASS SVM

SKRIPSI

Disusun Oleh
PUTRI MAULINA MIFTAKHUL ROSIDA
09010221014

PROGRAM STUDI MATEMATIKA
FAKULTAS SAINS DAN TEKNOLOGI
UNIVERSITAS ISLAM NEGERI SUNAN AMPEL
SURABAYA

2025



PERNYATAAN KEASLIAN

Saya yang bertanda tangan di bawah ini,

Nama . Putri Maulina Miftakhul Rosida
NIM ;09010221014

Program Studi : Matematika

Angkatan 1 2021

Menyatakan bahwa saya tidak melakukan plagiat dalam penulisan skripsi saya
yang berjudul "KLASIFIKASI PENYAKIT SIROSIS HATT MENGGUNAKAN
METODE LIGHTGBM DENGAN PENANGANAN OUTLIER ONE CLASS
SVM?”. Apabila suatu saat nanti terbukti saya melakukan tindakan plagiat, maka

saya bersedia menerima sanksi yang telah ditetapkan.

Demikian pernyataan keaslian ini saya buat dengan sebenar-benarnya.

Surabaya, 18 Desember 2024

Yang menyatakan,

Putri Maulina Miftakhul Rosida

NIM. 09010221014



LEMBAR PERSETUJUAN PEMBIMBING

Skripsi oleh
Nama . Putri Maulina Miftakhul Rosida
NIM - 09010221014

Judul proposal skripsi : KLASIFIKASI PENYAKIT SIROSIS HATI
MENGGUNAKAN METODE LIGHTGBM DENGAN

PENANGANAN OUTLIER ONE CLASS SVM

telah diperiksa dan disetujui untuk diujikan.

Pembimbing I Pembimbing 11

Dr. Lutfi Hakim, M.Ag
NIP. 198511242014032001 NIP. 197312252006041001

Mengetahui,
Ketua Program Studi Matematika
UIN Supan Ampel Surabaya

NIP. 197905272014032002



PENGESAHAN TIM PENGUJI SKRIPSI

Skripsi oleh
Nama : Putri Maulina Miftakhul Rosida
NIM ;09010221014

Judul Skripsi : KLASIFIKASI PENYAKIT SIROSIS HATT
MENGGUNAKAN METODE LIGHTGBM DENGAN
PENANGANAN OUTLIER ONE CLASS SVM

Telah dipertahankan di depan Tim Penguji
pada tanggal 30 Desember 2024

Mengesahkan,
Tim Penguji
N Penguji I Penguji I
Dr. Moh. Hafiyusholeh, M.Si,, M.PMat. Wika Dianita Utami, M.Sc
NIP. 198002042014031001 - NIP. 199206102018012003
Penguji ITI ' Penguji IV

Dr. Dian CandralRini Novitasari, M.Kom.

NIP. 198511242014032001

Mengetahui,

oo 5y MP
55307312000031002 <~



\ il J UNIVERSITAS ISLAM NEGERI SUNAN AMPEL SURABAYA
h!/ PERPUSTAKAAN

EIERE CLIRLARL AMEPE JI. Jend. A. Yani 117 Surabaya 60237 Telp. 031-8431972 Fax.031-8413300
N SUNAN AMPEL g : ;
SURAGBAY A E-Mail: perpus@uinsby.ac.id

A KEMENTERIAN AGAMA
03

LEMBAR PERNYATAAN PERSETUJUAN PUBLIKASI
KARYA ILMIAH UNTUK KEPENTINGAN AKADEMIS

Sebagai sivitas akademika UIN Sunan Ampel Surabaya, yang bertanda tangan di bawah ini, saya:

Nama . PUTRY Maviia MOIFTAKARIVL  ROSIDA
NIM . 000l 0ZZ (1014 .

Fakultas/Jurusan : SA IHTEK / tTMApTEMNMATLEA

E-mail address : putamimte @ gmail com

Demi pengembangan ilmu pengetahuan, menyetujui untuk memberikan kepada Perpustakaan
UIN Sunan Ampel Surabaya, Hak Bebas Royalti Non-Eksklusif atas katya ilmiah :
04 Sekripsi L Tesis L] Desertasi O3 Lain-lain (coooveeennnie )
yang berjudul :
KL ASIFHEASE PEHNAK T SIROSIS HATL MMeNGsuH AleAT

Meto e LIGHTERBIN DeEHGAN PEHANC ATAN Aol ce
e ¢c( ASS Sy ™.

beserta perangkat yang diperlukan (bila ada). Dengan Hak Bebas Royald Non-Ekslusif ini
Perpustakaan UIN Sunan Ampel Surabaya berhak menyimpan, mengalih-media/format-kan,
mengelolanya  dalam  bentuk  pangkalan data  (database), mendistribusikannya,  dan
menampilkan/mempublikasikannya di Internet atau media lain secara filltexr untuk kepentingan
akademis tanpa perlu meminta ijin dari saya selama tetap mencantumkan nama saya scbagai
penulis/pencipta dan atau penerbit yang bersangkutan.

Saya bersedia untuk menanggung secara pribadi, tanpa melibatkan pihak Perpustakaan UIN
‘Sunan Ampel Surabaya, segala bentuk tuntutan hukum yang timbul atas pelanggaran Hak Cipta
dalam karya ilmiah saya ini.

Demikian pernyataan ini yang saya buat dengan sebenarnya.

Surabaya, \ @ QE SETNBEE 10724

Penulis

(PUTREL MALLIHA . M. R

nama terang dan tanda tangan



ABSTRAK

KLASIFIKASI PENYAKIT SIROSIS HATI MENGGUNAKAN METODE

LIGHTGBM DENGAN PENANGANAN OUTLIER ONE CLASS SVM

Organ tubuh manusia yang memiliki peran penting dalam menjaga
kesehatan salah satunya adalah hati. Berdasarkan data WHO tahun 2016 angka
kematian penyakit sirosis pertahun mencapai 1.3 juta jiwa pertahun dan menjadi
salah satu dari 10 penyakit paling mematikan di Indonesia dengan angka kematian
lebih dari dua juta pertahun. Berdasarkan tingginya angka kematian tersebut
penting melakukan klasifikasi penyakit sirosis agar dapat terdeteksi dan melakukan
pengobatan sejak dini. Data penelitian merupakan data sekuder dengan 10 variabel
yang berisikan data medis dan data gaya hidup. Penelitian klasifikasi penyakit
sirosis menggunakan machine learning pada penanganan outlier One Class SVM
dalam menghapus data outlier yang mempengaruhi pengambilan keputusan
sehingga dapat meningkatkan keakuratan model klasifikasi menggunakan metode
LightGBM. Hasil pada penelitian didapatkan dengan menggunakan metode
LightGBM mendapatkan hasil akurasi sebesar 93.21%, sensitivitas sebesar
90.59%, dan spesifisitas sebesar 96.10%, sedangkan hasil dari sesudah dilakukan
penanganan outlier dengan menggunakan One Class SVM dengan klasifikasi
LightGBM memperoleh hasil akurasi sebesar 95.03%, sensitivitas sebesar 96.39%,
dan spesifisitas, sebesar 93.59%, rsehingga, dapat. kesimpulan bahwa dengan
menggunakan penanganan outlier One Class SVM dan LightGBM ‘'mendapatkan
hasil akurasi'lebih baik yang dibuktikan dehgan peningkatan akurasi pada hasil
klasifikasi sebesar 1.82%. Didapatkan kesimpulan bahwa dengan menggunakan
penanganan outlier One Class SVM dan LightGBM mendapatkan performa
terbaik yang ditunjukkan dengan peningkatan akurasi pada model klasifikasi.

Kata kunci: Klasifikasi, LightGBM, OCSVM, Sirosis.
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ABSTRACT

CLASSIFICATION OF LIVER CIRRHOSIS DISEASE USING

LIGHTGBM METHOD WITH ONE CLASS SVM OUTLIER HANDLING

An organ of the human body that has an important role in maintaining one
of them is the liver. Based on WHO data in 2016, the annual mortality rate of
cirrhosis disease reached 1.3 million people per year and became one of the 10
deadliest diseases in Indonesia with a death rate of more than two million per year.
Based on the high mortality rate, it is important to classify cirrhosis disease so that
it can be detected and treated early. The research data is secondary data with 10
variables containing medical data and lifestyle data. Research on the classification
of cirrhosis disease uses machine learning in handling outliers One Class SVM in
removing outlier data that affects decision making so as to increase the accuracy of
the classification model using the LightGBM method. The results in the study
obtained using the LightGBM method obtained an accuracy of 93.21%, a
sensitivity of 90.59%, and a specificity of 96.10%, while the results after handling
outliers using One Class SVM with LightGBM classification obtained an accuracy
of 95.03%, a sensitivity of 96.39%, and a specificity of 93.59%, so it can be
concluded that by using outlier handling One Class SVM and LightGBM get better
accuracy results as evidenced by an increase in accuracy in classification results by
1.82%. 1t was concluded that by using One Class'SVM and LightGBM outlier
handling, the best performance is shown by the “increased ‘accuracy of the
classification'model. '

Keywords: Cirrhosis, Classification, LightGBM, OCSVM.
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