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ABSTRAK

ANALISIS SENTIMEN OPINI MASYARAKAT TENTANG PEMAIN

NATURALISASI DI TIMNAS INDONESIA PADA X (TWITTER)

MENGGUNAKAN NAIVE BAYES CLASSIFIER

Sepak bola adalah olahraga favorit di Indonesia, dengan 77% masyarakat
menunjukkan minat tinggi. Penelitian ini bertujuan untuk mengklasifikasikan
sentimen pengguna X (Twitter) terhadap pemain naturalisasi di Timnas Indonesia
menggunakan metode Naive Bayes Classifier dan menganalisis akurasi, recall,
serta presisi dari metode ini. Data sekunder yang digunakan terdiri dari 1769 tweet
yang dikumpulkan antara 1 Juni 2024 hingga 30 Oktober 2024. Metodologi yang
diterapkan adalah deskriptif kuantitatif, berfokus pada pengukuran numerik.
Pembobotan kata dilakukan menggunakan TF-IDF, yang menghitung frekuensi
kemunculan kata dalam dokumen dan seberapa umum kata tersebut dalam koleksi
dokumen. Hasil penelitian menunjukkan bahwa persepsi masyarakat terhadap
pemain naturalisasi cenderung negatif, dengan 664 tweet negatif dibandingkan 652
tweet positif, sementara 453 tweet bersentimen netral. Temuan ini mencerminkan
adanya perdebatan di kalangan masyarakat mengenai pemain naturalisasi di PSSI.
Selain itu, Naive Bayes Classifier terbukti efektif dalam analisis sentimen, dengan
akurasi mencapai 88,20%, presisi 88,63%, recall 86,10%, dan f-measure 87,34%
menggunakan 20% data untuk pengujian dan 80% untuk pelatihan. Metode ini
menunjukkan performa yang memuaskan dalam klasifikasi sentimen terkait
naturalisasi pemain Timnas Indonesia di X (Twitter).

Kata kunci: Analisis sentimen, Pemain naturalisasi, Twitter, Naive Bayes
Classifier
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ABSTRACT

ANALYSIS OF PUBLIC SENTIMENT OPINIONS ABOUT

NATURALIZED PLAYERS IN THE INDONESIAN NATIONAL TEAM ON

X (TWITTER) USING THE NAIVE BAYES CLASSIFIER

Football is the favorite sport in Indonesia, with 77% of the population
showing high interest. This research aims to classify Twitter users’ sentiments
towards naturalized players in the Indonesian national team using the Naive Bayes
Classifier method and to analyze the accuracy, recall, and precision of this method.
The secondary data used consists of 1,769 tweets collected between June 1, 2023,
and October 30, 2024. The methodology applied is quantitative descriptive,
focusing on numerical measurement. Word weighting is performed using TF-IDF,
which calculates the frequency of word occurrences in documents and how
common those words are in the document collection. The results show that public
perception of naturalized players tends to be negative, with 664 negative tweets
compared to 652 positive tweets, while 453 tweets are neutral. These findings
reflect ongoing debates among the public regarding naturalized players in PSSI
(Indonesian Football Association). Additionally, the Naive Bayes Classifier has
proven effective in sentiment analysis, achieving an accuracy of 88.20%, precision
of 88.63%, recall of 86.10%, and f-measure of 87.34% using 20% of the data for
testing and 80% for training. This method demonstrates satisfactory performance
in sentiment classification regarding naturalized players in the Indonesian national
team on Twitter.

Keywords: Sentiment analysis, naturalized players, Twitter, Naive Bayes Classifier.
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