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ABSTRAK

PREDIKSI HARGA SAHAM PERUSAHAAN GAS NEGARA DENGAN

METODE LONG SHORT TERM MEMORY (LSTM)

PT Perusahaan Gas Negara Tbk (PGN) merupakan anak perusahaan
BUMN yang berada di bawah naungan pertamina dan bergerak dalam bidang
distribusi dan transmisi gas bumi. Kondisi harga saham gas negara tidak menentu
setiap periodenya itu sebabnya dibutuhkan prediksi dalam harga saham gas negara.
Tujuan dari penelitian ini yaitu untuk mengetahui performa metode LSTM dalam
prediksi harga saham PGN dalam 5 bulan kedepan untuk mengurangi risiko
kerugian. Data yang digunakan berupa harga penutupan harian yang diperoleh dari
situs Yahoo Finance pada tanggal 4 Januari 2021 sampai 30 Desember 2024. Data
kemudian dinormalisasi dan dibagi menjadi data latih dan data uji dengan rasio
70:30 serta jumlah time series 5. Hasil dari penelitian ini didapatkan model terbaik
dengan nilai Epoch 500, Batch Size 16, dan nilai Neuron Hidden 25 serta nilai
MAPE sebesar 9,46 % dan nilai RMSE 432,7 artinya prediksi yang dilakukan
mendapatkan hasil akurasi yang sangat baik. Hasil prediksi untuk 5 bulan
berikutnya yaitu pada tanggal 1 januari - 28 Mei 2025 dengan nilai terendah 1445
dan nilai tertinggi 1825.
Kata kunci: Harga saham, Prediksi, PGN, Long Short Term Memory
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ABSTRACT

PREDICTION OF STATE GAS COMPANY STOCK PRICE USING THE

LONG SHORT TERM MEMORY (LSTM)

PT Perusahaan Gas Negara Tbk (PGN) is a subsidiary of a state-owned
company under Pertamina and is engaged in the distribution and transmission of
natural gas. The condition of the state gas stock price is uncertain in each period,
which is why predictions are needed in the state gas stock price. The purpose of
this study is to determine the performance of the LSTM method in predicting PGN
stock prices in the next 5 months to reduce the risk of loss. The data used are daily
closing prices obtained from the Yahoo Finance site on January 4, 2021 to
December 30, 2024. The data is then normalized and divided into training data and
test data with a ratio of 70:30 and the number of time series 5. The results of this
study obtained the best model with an Epoch value of 500, Batch Size 16, and a
Neuron Hidden value of 25 and a MAPE value of 9,46% and an RMSE value of
432,7, which means that the predictions made verry good or appropriate accuracy
results. The prediction results for the next 5 months, namely January 1 - June 31,
2025 with the lowest value of 1445 and the highest value of 1825.
Keywords: Share prices, PGN, Predictions, Long Short Term Memory
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