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ABSTRAK

OPTIMASI ALGORITMA RANDOM FOREST MENGGUNAKAN

PARTICLE SWARM OPTIMIZATION (PSO) PADA KLASIFIKASI

PENYAKIT STROK

Penyakit strok merupakan penyakit neurologis yang ditandai adanya
penyumbatan pembuluh darah pada otak. Penyakit strok termasuk salah satu
penyakit emergensi yang apabila tidak segera ditindaklanjuti dapat mengakibatkan
dampak yang lebih parah. Penelitian ini bertujuan ntuk mengoptimalkan
hyperparameter algoritma Random Forest yang tepat serta menganalisis fitur-fitur
yang paling berpengaruh dalam prediksi. Penetuan hyperparameter optimal sangat
penting untuk dilakukan untuk meningkatkan akurasi. Penelitian ini menggunakan
data strok dari website kaggle yang dipublish tahun 2020. Model yang digunakan
pada penelitian adalah algoritma Random Forest yang di optimasi dengan Particle
Swarm Optimization. Hasil klasifikasi Random Forest yang dioptimasi dengan
PSO didapatkan hyperparameter optimal dengan jumlah pohon 155, kedalaman
pohon 10, dan minimal sampel split 19. Hasil evaluasi performa diperoleh dari
nilai akurasi model dan nilai AUC, PSO-RF menghasilkan akurasi sebesar 84.48%
dengan nilai AUC sebesar 0.80.
.
Kata kunci: klasifikasi, optimasi parameter, PSO (Particle Swarm Optimization),
random forest, strok
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ABSTRACT

RANDOM FOREST ALGORITHM OPTIMIZATION USING PARTICLE

SWARM OPTIMIZATION (PSO) ON THE CLASSIFICATION OF

STROKE DISEASE

Stroke is a neurological disease characterized by the blockage of blood
vessels in the brain. Stroke is considered an emergency condition that, if not
treated promptly, can lead to more severe consequences. This study aims to
optimize the hyperparameters of the Random Forest algorithm and analyze the
most influential features in the prediction. Determining the optimal
hyperparameters is crucial to improve accuracy. This study uses stroke data from
the Kaggle website published in 2020. The model employed in this research is the
Random Forest algorithm optimized with Particle Swarm Optimization (PSO). The
classification results of the Random Forest optimized by PSO yielded optimal
hyperparameters with 155 trees, a maximum depth of 10, and a minimum sample
split of 19. Performance evaluation based on model accuracy and AUC value
showed that the PSO-RF achieved an accuracy of 84.48% with an AUC of 0.80.

Keywords: classification, parameter optimization, Particle Swarm Optimization
(PSO), parameter optimization, random forest, stroke
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