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ABSTRAK

PERBANDINGAN KINERJA EXTRACTIVE TEXT
SUMMARIZATION DOKUMEN LEGISLASI BAHASA
INGGRIS MENGGUNAKAN VARIASI ARSITEKTUR

BERBASIS DEBERTA

Oleh :

Arrio Eka Firmansyah

Penelitian ini bertujuan mengimplementasikan dan mengevaluasi variasi
modifikasi model DeBERTa untuk tugas extractive text summarization pada
dokumen legislasi bahasa Inggris menggunakan dataset BillSum. Metode yang
digunakan meliputi pra-pemrosesan, segmentasi kalimat, tokenisasi, serta
penambahan layer (Classifier, LSTM, dan Inter-Sentence Transformer) untuk
memodelkan hubungan antarkalimat dengan variasi hyperparameter, yang
dievaluasi menggunakan metrik ROUGE. Hasil eksperimen menunjukkan bahwa
model DeBERTa dengan Inter-Sentence Transformer pada konfigurasi HP1
mencapai performa puncak pada metrik ROUGE-1 0,4276 dan ROUGE-2 0,2027,
sedangkan skor ROUGE-L tertinggi diraih oleh DeBERTa dasar pada konfigurasi
HP3 0,2547. Pengujian nilai standar deviasi yang sangat rendah (+0,001 hingga
+0,013) membuktikan stabilitas tinggi dari arsitektur yang diusulkan. Temuan ini
mengonfirmasi bahwa modifikasi arsitektur berbasis DeBERTa efektif dan
konsisten dalam mengidentifikasi kalimat penting guna menghasilkan ringkasan

dokumen hukum yang representatif dan efisien.

Kata kunci: extractive text summarization, DeBERTa, InterSentence Transformer,
ROUGE
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ABSTRACK

PERFORMANCE COMPARISON OF EXTRACTIVE TEXT
SUMMARIZATION OF ENGLISH LEGISLATIVE DOCUMENTS
USING DEBERT-BASED ARCHITECTURAL VARIATIONS

By :

Arrio Eka Firmansyah

This study aims to implement and evaluate variations of the DeBERTa
model modification for the task of extractive text summarization on English
legislative documents using the BillSum dataset. The methods used include
preprocessing, sentence segmentation, tokenization, and the addition of layers
(Classifier, LSTM, and Inter-Sentence Transformer) to model inter-sentence
relationships with varying hyperparameters, which are evaluated using the
ROUGE metric. Experimental results show that the DeBERTa model with the Inter-
Sentence Transformer in the HP1 configuration achieves peak performance on the
ROUGE-1 metric of 0.4276 and ROUGE-2 of 0.2027, while the highest ROUGE-L
score is achieved by the base DeBERTa in the HP3 configuration‘of 0.2547. The
very low standard deviation values (£0.001'to +0.013) demonstrate the high
stability of the proposed architecture. These findings confirm that the DeBERTa-
based architecture modification is effective and consistent in identifying important

sentences to generate representative and efficient legal document summaries.

Keywords: extractive text summarization, DeBERTa, InterSentence Transformer,
ROUGE.
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