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ABSTRAK

IMPLEMENTASI MODEL RESNET-50 DENGAN IMAGE
AUGMENTATION PADA KLASIFIKASI PENYAKIT DAUN JAGUNG

Oleh:
Mokhammad Iqbal Maulana

Penyakit pada tanaman jagung perlu adanya perhatian. Penyakit tersebut dapat
menyerang daun, tongkol, dan batang. Fokus penelitian yang dilakukan adalah
dengan menggunakan penyakit daun pada jagung. Alasan diambilnya topik ini
agar dapat mengetahui hasil dari pengimplementasian dari dua percobaan yaitu
dengan menggunakan proses augmentasi maupun tanpa melakukan atau melalui
augmentasi. Data citra tersebut diambil melalui data kaggle. Terdapat 4 class
yakni Blight, Common rust, Gray leaf spot dan Healthy. Metode yang
digunakan untuk klasifikasi gambar menggunakan Convolutional Neural
Network Residual Network 50 (ResNet50). Untuk memperbanyak data
digunakan 4 yaitu flipping horizontal, flipping vertikal, zoom dan rotasi. Untuk
target augmentasi yaitu disamaratakan menjadi data terbanyak atau max count.
Parameter yang akan digunakan untuk proses training adalah learning rate,
epoch, bath size, dan optimizer Adam. Menggunakan metode splitting data
untuk membagi data training, data testing, dan data validation. Kemudian
dilakukan - proses . festing - menggunakan confusion ‘matrix. = Sehingga
menghasilkan performa sistem menggunakan arsitektur ResNet50. Setelah
dilakukan evaluasi model menggunakan data testing hasil model terbaik

diperoleh dengan percobaan tanpa augmentasi.

Kata Kunci: Convolutional Neural Network, ResNet50, Penyakit Daun
Jagung

viii



ABSTRACT

IMPLEMENTATION OF THE RESNET-50 MODEL WITH IMAGE
AUGMENTATION IN CORN LEAF DISEASE CLASSIFICATION

By:
Mokhammad Igbal Maulana

Diseases affecting maize plants require attention, as they can attack the leaves,
ears, and stalks. This research focuses specifically on maize leaf diseases. The topic
was selected to evaluate the outcomes of two experimental approaches: one
utilizing data augmentation and the other proceeding without it. Image data was
sourced from Kaggle, comprising four classes: Blight, Common Rust, Gray Leaf
Spot, and Healthy. A Convolutional Neural Network—specifically ResNet50
(Residual Network 50)—was employed for image classification. Four augmentation
techniques were used to expand the dataset: horizontal flipping, vertical flipping,
zooming, and rotation. Augmentation targets were standardized to match the class
with the highest number of samples (max count). Training parameters included the
learning rate, number of epochs, batch size, and the Adam optimizer. A data-
splitting method was used to partition the dataset into training, testing, and
validation sets.. Subsequently, testingiwas conducted using a confusion matrix to
assess system performance based on the ResNet50 architecture. Model evaluation
using the test data revealed ‘that the 'best performance was achieved in the

experiment conducted without augmentation.

Keywords: Convolutional Neural Network, ResNet50, Corn Leaf Disease
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